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Introducao

e Modelar situacoes do mundo real
e Entender que reacgoes certas acoes

geram



e Pandemia de COVID-19
> Importancia da modelagem
> Previsao e tomada de decisao
> Diminuir pico de infectados
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e Dividir pessoas em grupos
e Definir a dinamica entre grupos
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Movimentacao

Pessoas podem se movimentar
dentro do grafo

S1R S1R
Se movimentam Se movimentam
apenas dentro do para bairros

proéprio bairro adjacentes
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Modelagem Epidemiologica

Movimentacao

Vértice Itacorubi no dia 10 . .
Bairros vizinhos

— Corrego Grande
Trindade

205

150

S, I, R - Pessoas que vieram de outros vertices
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Modelagem Matematica

e Define quantitativamente a
dinamica entre grupos

?

Infectados Recuperados

Suscetiveis
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e Sistema de EDOs discretizadas
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Modelagem Matematica

e Sistema de EDOs discretizadas

Trirfade
St =5"1— At(v(X" + X))
I'=T"1"+ At(—el" P+ o(X"1 4+ X))
R'= R+ At(el'™)



Experimentos

Grafo simplificado de Florianépolis




Experimentos

Grafico SIR da simulacao em Florianopolis
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e Discretizacao do modelo gera erros
e Observar seu comportamento com
diferentes passos de integracao

e Analise de convergéncia



Experimentos

Resultados

Convergéncia do Pico de Infectados
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Resultados
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Experimentos

Pico de Infectados com diferentes fatores de distanciamento
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Conclusao

 Importancia de conhecer o modelo
e Entender a discretizacao e suas
consequéncias

e Previsao e tomada de decisao



Consideracoes finais

Futuro

e Verificar erro de discretizacao
e Movimentacao mais complexa

e Modelo SIRS, SIRV e SIRD

e Uso de valores normalizados
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